
Vup 项目笔记 

 

个人研究 不太有参考性 有点主观 

 

因为之后准备自己做 VUP，同时给我这资深的 dd 生涯来点意义，准备收集 vup 数据研究一下什么样

的 vup 比较受欢迎 

 

该笔记目前包含两部分内容，第一部分是个人收集数据与分析的尝试。第二部分是一个对冰火晚会

的分析项目（但失败了） 

 

个人收集数据与分析 

 
B 站对 api 管可严了，一天只让爬一次好像。所以，在收集信息时候，走了很多“弯路”。最后突

然发现，不对啊有人做了这个项目： 

 

https://vtbs.moe/ 

 

所以，朋友们，文献综述的重要性。 

 

不写文献综述盲目开干简直是愚蠢至极。 
 

但是，还是有价值的，因为这个项目的精度没我自己做的这个高。但是，我项目充满了过于“人

工”的痕迹，不适合大规模使用。 

 

详细收集方式： 

 
因为反爬管的很严，所以其实运用的方式和人力收集信息一摸一样。 

 

最开始的路径：创建一份 uid.txt，然后编写脚本使用 chrome 开发版配合 playwright 插件打开文

件中每个 uid 对应的 up 主空间（这一步要使用我自己的登陆 cookie，本质上就是自己账号上去看

了一下），强制加载全部内容并放大，然后截图一张全图。之后对图中信息，使用 OCR 识别转文

字，再放进本地部署的 Deepseek-R1 转成可靠，合理无乱码的表格。转换是一定必要的因为 ocr 只

输出文字和位置，并不理解文字对应内容。 

 

示例，截出来的图长这样： 

 

https://vtbs.moe/


 

然后我说，不对啊，这里面这些图片太干扰了。也正是因为图片存在会让 ocr识别出乱码，才需要

扔给 ds再清理。能不能把图片去掉？结果 playwright 插件有这个功能。同时它还支持放大显示，

所以我调了一下倍率。截图示例 



 



我发现，这样的截图清晰度足够，且各个信息位置固定。所以直接在 ocr识别时候给它写好区域，

识别出来结果放到对应区域就行了。同时，我意识到，很多信息都不是经常更新的，所以我可以少

截很多内容。 

 
日常只用截取一张头部图片取上面“播放量”“粉丝数”两个关键数据就可以作为日常更新了。 

 

但是，这个方法也有致命漏洞。每张截图固定需要时间 15s（避免 b 站反爬）。意味着一小时最多

获取 240份数据，这太少了。除非我多弄几个 b站账号和电脑同时刷—但这也太愚蠢了。 

 

这时候我才想起来，说不定有人已经做了类似项目呢？一搜，我人傻了。 

 

我的项目仅剩的优势在于它可以绝对稳定的获取信息，不受 b站影响；以及可以通过截图分析最近

一个投稿视频（位置也是固定的，最新视频的第一个）与播放量的关联—长期来看就是可以分析运

行期间每一个视频对播放量的影响。但这也不准确，因为 vup基本都直播。直播获得的粉丝比较难

衡量；同时这里还得引入一个概念“直播切片”。认识一个 vup 有时候都不是它本人视频认识的，

而是发在别的账号的切片认识的。 

 

总之，我的项目在收集数据效率与全面性方面完全不如找到的项目。估摸着只适合定性研究时候需

要更高精度开来用一用。但是，已有的项目也不够，需要更好的数据。 

 

我认为，为了完成我的 vup 研究，我需要 1. 更权威的身份去找 b站要数

据；2. 搭建并训练一个 ai，特化于虚拟主播数据收集（投稿和直播两方

面抓：投稿方面重点要教会它识别“切片”概念，以及其他可能得会给一

个虚拟主播带来粉丝的投稿；直播这边基于已有的 DD监控室项目教它如

何识别直播获得的粉丝，以及对舰团的分析。我感觉舰团这玩意水分很

大，一堆企业势刷舰长挺明显的） 

 



冰火晚会粉丝涨粉特征研究过程梳理 
 

（基于 2026.02.08-09 冰火晚会期间多 UID 粉丝数据，聚焦 “抽奖粉丝” 与 “真实涨粉” 特

征验证） 

一、研究核心问题 

围绕冰火晚会（所有 UID 参与）的粉丝量变化，验证 3 个关键假设，明确 “抽奖引流粉丝” 与 

“真实留存粉丝” 的特征及影响因素。 

二、核心概念定义（量化标准） 

表格 

概念 
定义（基于 2026.02.08 12:00-02.09 13:00 

数据） 
计算逻辑 

起始粉丝数均

值 

2026.02.08 00:00-11:59（晚会前）最近 3 

条粉丝数的平均值 

平滑单条数据偶然性，代表 “活动

前基础粉丝量” 

虚假涨粉量

（FFG） 
活动期内最高粉丝数 - 起始粉丝数均值 含抽奖关注的短期峰值涨粉 

抽奖粉丝量

（LF） 
活动期内最高粉丝数 - 活动期内最低粉丝数 冲高后回落的 “抽奖取关粉丝” 

真实涨粉量

（TFG） 
FFG - LF 活动结束后实际留存的有效涨粉 

年涨粉速率 
2025.02.09-2026.02.08（近 1 年）日均涨粉

量 
代表 “历史涨粉能力” 

三、研究数据处理流程 

1. 原始数据：多 UID 粉丝数历史 JSON 文件（含时间戳、粉丝数等字段）； 

2. 数据清洗： 

o 筛选核心时段：2026.02.08 12:00-02.09 13:00（活动期）、2025.02.09-2026.02.08

（年历史期）； 

o 计算衍生指标：按上述定义生成 FFG、LF、TFG、年涨粉速率等； 

o 过滤异常值：剔除 FFG≤0（无涨粉）、LF<0（无回落）、数据量 < 2 条的 UID； 

3. 最终分析数据：整理为 OD.csv，含 UID、各核心指标及辅助字段（如数据点数量、速率计算

状态）。 

四、3 个核心假设与验证逻辑 

表格 

假设

（H） 
假设内容 验证方法 支持 / 拒绝标准   

H1 

所有 UID 的 “抽奖粉丝

量（LF）” 数值接近

（同批抽奖粉） 

描述性统计（变异

系数 CV）+ 分布检

验 

CV<0.1（数值高度

集中）→ 支持；

反之拒绝 

  

H2 

真实涨粉量（TFG）与活

动前 “历史粉丝基数” 

无关 

Spearman 相关性检

验（适配非正态数

据） 

 

相

关

系

数 

<0.1 且 p>0.05（无

线性关联）→ 支持；

反之拒绝 



假设

（H） 
假设内容 验证方法 支持 / 拒绝标准   

H3 

真实涨粉量（TFG）与 

“年涨粉速率”（历史能

力）有关 

Spearman 相关性 + 

线性回归 
 

相

关

系

数 

≥0.2 且 p≤0.05

（显著正关联）→ 支

持；反之拒绝 

五、验证工具与输出 

1. 工具：Python（数据清洗、指标计算）+ R Studio（统计检验、可视化）； 

2. 关键输出： 

o 统计结果：各指标均值 / 中位数 / 标准差、相关性系数、p 值； 

o 可视化图表：LF 分布直方图 + 箱线图（H1）、TFG 与历史基数散点图（H2）、TFG 

与年速率散点图（H3）； 

o 结论报告：Hypothesis_Verification_Summary.csv，含每个假设的验证结论、有效样

本量、图表路径。 

六、研究核心目标 

1. 区分 “抽奖短期引流” 与 “真实有效涨粉”，量化冰火晚会的 “粉丝质量”； 

2. 明确影响 “真实涨粉” 的关键因素（是否与历史基数 / 历史涨粉能力相关）； 

3. 为类似活动的 “涨粉效果评估” 提供可复用的量化方法（如 LF、TFG 的计算逻辑） 

 

理想是这样的，但是现实很骨感啊，数据太少了。主要原因是获得数据的网站更新较慢。如果能精

确到 10分钟级别会好很多。 

 

现在表格长这样 

 

UID 2.8中午

前起始粉

丝数均值 

标准

化起

始基

数

（消

除量

级） 

近 1年

日均涨

粉速率

（粉丝

/天） 

活动期

最高粉

丝数 

活动期

最低粉

丝数 

活动期

最后粉

丝数 

Fake_Fan_Growth(FFG) Lottery_Fan(LF) True_Fan_Growth(TFG) 活

动

期

数

据

点

数

量 

11073 4927624.0 6.5151 446.38 4928290 4927770 4928290 666.0 520 146.0 18 

510047 494695.0 0.6541 -48.07 503820 502824 502824 9125.0 996 8129.0 3 

922573 685661.0 0.9066 -13.5 685811 685700 685811 150.0 111 39.0 4 

1950658 1119999.0 1.4808 82.52 1120073 1120035 1120073 74.0 38 36.0 2 

3046429 2314596.0 3.0603 35.8 2314790 2314679 2314790 194.0 111 83.0 4 

14387072 504353.0 0.6668 35.07 505491 505123 505123 1138.0 368 770.0 8 

15641218 216279.0 0.286 58.53 216352 216279 216352 73.0 73 0.0 3 

43272050 1127997.0 1.4914 484.01 1128258 1128072 1128258 261.0 186 75.0 6 



73857541 54643.0 0.0722 56.38 54701 54643 54701 58.0 58 0.0 2 

401480763 2164492.0 2.8618 855.53 2165268 2164549 2165268 776.0 719 57.0 18 

484322035 1655801.0 2.1892 649.32 1656118 1655727 1656118 317.0 391 -74.0 11 

595407557 1891676.0 2.5011 1868.14 1893482 1891677 1893482 1806.0 1805 1.0 38 

631070414 1539107.0 2.0349 463.32 1541214 1538808 1541214 2107.0 2406 -299.0 49 

672328094 1791772.0 2.369 226.5 1793011 1791861 1793011 1239.0 1150 89.0 25 

672342685 925691.0 1.2239 585.91 927467 925825 927467 1776.0 1642 134.0 36 

672353429 660110.0 0.8728 206.62 660162 659958 660162 52.0 204 -152.0 8 

698029620 2248781.0 2.9732 507.94 2250566 2248862 2250566 1785.0 1704 81.0 36 

1217754423 195703.0 0.2587 54.83 195811 195775 195811 108.0 36 72.0 2 

1878154667 217778.0 0.2879 56.16 217852 217778 217852 74.0 74 0.0 3 

1900141897 195787.0 0.2589 59.09 196022 195849 196022 235.0 173 62.0 5 

3546569288714792 976301.0 1.2908 1296.93 978317 976130 978317 2016.0 2187 -171.0 48 

乱到难以形容的数据，还少 

我大概知道数字民族志为什么真的很好用了 


